DATA MINING 2014 Laboratorium 8 (METODY LACZENIA KLASYFIKATOR()W)

8.1

Zbiér danych skoringowych kredit.asc zawiera informacje o klientach banku. Zmienna kredit za-
wiera informacje czy klient sptacit kredyt (wartosé 1) czy nie splacit kredytu (warto$é 0). Kazdy
z klientéw jest opisany w terminach punktéw skoringowych. Dokladny opis danych znajduje sie
na stronie http://www.ipipan.eu/ teisseyrep/DM/DANE/kredit.htm. Podzieli¢ zbiér danych
na dwa zbiory: treningowy (wylosowaé 2/3 obserwacji) oraz testowy (pozostale obserwacje).

a) Dopasowaé¢ drzewo klasyfikacyjne na podstawie proby treningowej. Przyja¢ domyslne war-
tosci parametréw. Przedstawié graficznie drzewo i wypisaé jego strukture. Dokonaé estymacji
prawdopodobienstwa poprawnej klasyfikacji na prébie testowe;.

b) Zaimplementuj metode bagging dla drzew klasyfikacyjnych. Przyjaé¢ domyslne wartosci pa-
rametrow dla kazdego drzewa. Rozwazy¢ dwa przypadki: liczba pseudoprob jest rowna 25 oraz
100. Dla kazdgo przypadku obliczy¢ procent poprawnych klasyfikacji na zbiorze testowym i po-
réwnaé¢ wyniki.

8.2

Dane pima-indians-diabetes.data zwieraja informacje o zapadalnodci na cukrzyce wsroéd 768
Indianek w wieku co najmniej 21 lat, z plemienia Prima. Kazda z Indianek jest opisywa-
na 8 zmiennymi. Ostatnia zmienna w zbiorze przyjmuje dwie wartosci: 1 oznacza ze wysta-
pita cukrzyca, natomiast 0 oznacza brak cukrzycy. Dokladny opis danych na stronie: http:
//archive.ics.uci.edu/ml/datasets/Pima+Indians+Diabetes|

Podzieli¢ zbiér danych na dwa zbiory: treningowy (wylosowaé 500 obserwacji) oraz testowy (po-
zostale obserwacje).

a) Dopasowaé drzewo klasyfikacyjne na podstawie proby treningowej. Przyja¢ wartodci parame-
trow cp=0.02, minsplit=5 . Przedstawié¢ graficznie drzewo i wypisaé jego strukture. Dokonaé
estymacji prawdopodobienstwa poprawnej klasyfikacji na probie testowe;j.

b) Dokonaé innego podzialu danych na czesé treningowa i testowa, wykonaé polecenie z punktu
(a) i poréwnaé¢ wyniki. Ktére zmienne w zbiorze mozemy unaé za istotne?

c¢) Skonstruowaé rodzine klasyfikator6w na prébie treningowej uzywajac metody boosting i al-
gorytmu AdaBoost. Przyja¢ nastepujace wartosdci parametréw: cp=0.02, mninsplit=5, maxdepth=3.
Niech liczba generowanych pseudopréob bedzie réwna 50. Obliczy¢ procent poprawnych klasyfi-
kacji na zbiorze testowym i poréwnaé¢ wyniki z tymi otrzymanymi dla pojedynczego drzewa.

8.3

Dane w pliku agaricus-lepiota.data opisuja rézne rodzaje grzybow. Zbiér zawiera 8124 obserwa-
cje oraz 23 atrybuty (dyskretne!). Zmienna grupujaca V1 przyjmuje dwie wartosci: V1="e”
(grzyb jadalny) oraz V1="p” (grzyb trujacy lub niejadalny). Celem analizy jest modelowa-
nie zaleznosci cechy ”przydatnosé do spozycia” od innych cech grzybéw. Doktadny opis danych
znajduje sie na stronie http://archive.ics.uci.edu/ml/datasets/mushroom.

a) Dokonaj podziatu zbioru danych na: prébe uczaca (50 procent losowo wybranych obserwacji)
i testowa (pozostale obserwacje).

b) Poréwnaj dzialanie nastepujacych metod szacujac prawdopodobienstwo poprawnej klasyfi-
kacji na zbiorze testowym.

1. pojedyncze drzewo klasyfikacyjne (dokonaj wyboru optymalnego drzewa stosujac kryte-
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rium kosztu-zlozonosci),
2. metoda Bagging (z parametrami domyslnymi),
3. metoda Boosting (z parametrami domyslnymi),

4. Las Losowy (z parametrami domyslnymi). Jakie sa wartosci podstawowych parametréw?

c) Powtoérz punkt (b) dla innego podziatu zbioru.

d) Wypisz strukture wybranego drzewa ”nalezacego do lasu losowego” uzywajac funkcji getTree.

e) Dla Lasu Losowego dokonaj oceny istotnosci zmiennych obliczajac $rednia zmiane indeksu
Giniego dla kazdej zmiennej (funkcje: importance oraz varImpPlot).



